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Analisis Kehadiran Pemilih di Tempat Pemungutan Suara
Pada Pemilihan Presiden dengan Menggunakan Algoritma
C4.5 (Studi Kasus di Desa Wonokasian Sidoarjo)
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Abstrak: Pemilihan umum diadakan setiap lima tahun dimana seluruh warga negara Indonesia berpartisipasi sebagai
bagian dari proses demokrasi. Partisipasi warga negara penting untuk menggunakan hak pilihnya dalam memilih
pemimpin saat pelaksanaan pemilu. Meningkatnya jumlah pemilih yang mengikuti pemilu dapat dijadikan sebagai
patokan keberhasilan pemilu. Peneliti akan menguji klasifikasi berdasarkan data penduduk pemilu yang diperoleh dari
Desa Wonokasian tahun 2019 menggunakan metode data mining C4.5. Variabel yang digunakan adalah Jumlah KK, Asal
Penduduk, Kategori, Status, RT, TPS, Lokasi, Hadir (keluarga) dan Hadir. Hasil dari penelitian berikut menggunakan
weka sehingga memudahkan bagi masyarakat desa mengetahui data pemilu antara yang hadir maupun tidak hadir. Dari
hasil klasifikasi pada metode C4.5 untuk mengklasifikasi status kehadiran dari dataset 1.700, diperoleh tingkat kebenaran
sebesar 91,94% dan tingkat kesalahan sebesar 8,05%.
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Pendahuluan

Pemilihan umum ialah tahapan melaksanakan kedaulatan rakyat yang dilakukan
secara langsung, umum, bebas, rahasia, jujur dan adil dalam negara kesatuan Indonesia
menurut Pancasila dan Undang-Undang Dasar Negara Republik Indonesia tahun
1945.Dengan cara pemilihan umum, masyarakat dapat secara langsung menentukan
kebijakan publik dengan mendukung calon yang memiliki tujuan dan cita-cita yang sama.
Singkatnya, tujuan pemilu yaitu untuk memilih pejabat pemerintahan baik secara legislatif
maupun eksekutif (Subiyanto, 2020).

Pemilihan umum diadakan setiap lima tahun dimana seluruh warga negara Indonesia
berpartisipasi sebagai bagian dari proses demokrasi. Partisipasi warga negara penting
untuk menggunakan hak pilihnya dalam memilih pemimpin saat pelaksanaan pemilu.
Meningkatnya jumlah pemilih yang mengikuti pemilu dapat dijadikan sebagai patokan
keberhasilan pemilu. Kebijakan voting pada pemilu dapat ditentukan dengan beberapa
metode untuk mendapatkan nilai dari sekumpulan ide dan data dengan menggunakan
ilmu data mining.

Ciri negara demokratis ialah negara yang melibatkan masyarakat dalam perencanaan
maupun pelaksanaan pemilihan umum. Partisipasi masyarakat merupakan aspek penting
dalam tatanan negara demokrasi. Setiap masyarakat memiliki preferensi dan kepentingan
masing-masing untuk menentukan pilihan mereka dalam pemilu (Liando, 2016).
Klasifikasi adalah sebuah pengklasifikasi yang dibuat dari sekumpulan data latih dengan
kelas yang telah ditentukan (Amalia, 2013; F & others, 2019; Sindunata, 2014). Algoritma
C4.5 ialah algoritma yang digunakan untuk mengelompokkan data dengan karakteristik
kategori dan atribut numerik (Chen, 2023; Rahardja, 2022; Shamrat, 2022; Shanthi, 2022;
Wang, 2022). Algoritma C4.5 disebut sebagai pohon keputusan (decision tree) yaitu metode
klasifikasi yang menggunakan representasi struktur pohon, setiap node merepresentasikan
atribut, cabangnya merepresentasikan nilai dari atribut, dan daun merepresentasikan kelas
(Bhardwaj, 2022; Bustillo, 2022; Mebawondu, 2022; Mohammad, 2022; Tempola, 2022).

Metode
A. Klasifikasi

Klasifikasi ialah proses penemuan model yang menggambarkan dan membedakan
kelas data yang bertujuan agar digunakan untuk memprediksi kelas dari objek yang label
kelasnya tidak diketahui (Hendrian, 2018). Klasifikasi data terdiri dari 2 tahap. Pertama
yaitu fase training, yang mana algoritma klasifikasi dibuat untuk menganalisa data training
kemudian direpresentasikan dalam bentuk rule klasifikasi. Tahap kedua yaitu klasifikasi,
yang mana data testing digunakan untuk memperkirakan akurasi dari rule klasifikasi (Han
& Kamber, 2006)
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B. Algoritma C4.5

Algoritma C4.5 adalah algoritma klasifikasi yang menghasilkan pohon keputusan
yang mudah diinterpretasikan, serta memiliki tingkat akurasi yang dapat diterima
(Kamagi, 2014). Dalam algoritma C4.5 terdapat perhitungan Entrophy dan Gain sebagai
dasar penentuan nilai pada node pohon keputusan (Wanti, 2020):
1. Entrophy

Menurut Suyanto (2017), secara istilah Entrophy yaitu suatu keberagaman. Pada data
mining, Entrophy memiliki definisi sebagai parameter guna mengukur keberagaman pada

suatu himpunan data. Rumus Entrophy:

Entrophy = Y1, —pi * log; pi

(1)

Keterangan:

N ialah jumlah nilai yang terdapat pada atribut target (jumlah kelas). Sedangkan Pi
menyatakan rasio antara jumlah sampel di kelas i dengan jumlah sampel pada himpunan
data.

2. Gain
Secara istilah Gain yaitu proses perolehan informasi. Pada data mining Gain
didefinisikan sebagai ukuran efektivitas suatu atribut dalam mengklasifikasi data. Secara

matematis, gain dirumuskan sebagai berikut:

St
Gain(S.A) = Entrophy(s)E%Entmphy(ﬁ}

(2)
Keterangan:

Atribut nilai gain yang paling tertinggi dipilih sebagai atribut tes untuk simpul.

C.Weka

“WEKA” merupakan singkatan dari “Waikato Environment for Knowledge
Analysis”, dibuat di Universitas Waikato, New Zealand untuk penelitian, pendidikan dan
berbagai aplikasi. WEKA mengandung tools untuk preprocessing data, klasifikasi, regresi,
clustering, aturan asosiasi, dan visualisasi (Purnamasari, 2013). Contoh penggunaan WEKA
ialah menerapkan sebuah metode pembelajaran ke dataset dan menganalisis hasil guna
memperoleh informasi tentang data maupun menerapkan beberapa metode serta

membandingkan performanya untuk dipilih (Aswendy, 2016).
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D.Flowchart

Flowchart merupakan teknik analitis yang berfungsi untuk menjelaskan aspek-aspek
sistem informasi dengan jelas, tepat dan logis (Liksha, 2018). Secara umum, flowchart
adalah dari tahapan dan urutan prosedur sebuah program secara grafik. Flowchart
digunakan oleh analis dan programmer dalam menyelesaikan masalah dengan membagi
menjadi segmen yang lebih kecil serta digunakan untuk menganalisis alternatif lain dalam

pengoperasian (Budiman, 2021).

E. Lokasi Dan Waktu Penelitian

Penelitian ini dilaksanakan pada 15 Februari 2022 dengan melakukan pengumpulan
data pada desa Wonokasian di Kabupaten Sidoarjo. Penelitian tersebut dilakukan setelah
mendapat persetujuan dari dosen pembimbing. Data yang digunakan pada penelitian ialah

data pemilu di desa Wonokasian Kabupaten Sidoarjo.

F. Teknik Pengumpulan Data

Guna memperoleh data yang dapat menunjang penelitian, maka peneliti melakukan
pencarian dan pengumpulan data. Beberapa metode yang dibutuhkan dalam pengumpulan
data ialah sebagai berikut (Susanto, 2014):

1. Studi Pustaka (Literatur)

Dalam metode ini menggunakan literatur yang digunakan dalam pencarian data yang
berhubungan dengan data pemilu pada desa Wonokasian Kabupaten Sidoarjo. Metode
pencarian data ini diperoleh melalui jurnal, buku dan browsing di internet. Literatur yang
didapatkan dalam memperoleh informasi ialah berupa teori dasar yang berkaitan dengan
penelitian ini.

2. Observasi

Metode pengumpulan data berupa observasi yang dilaksanakan dengan pengamatan
secara langsung di desa Wonokasian Kabupaten Sidoaarjo berdasarkan objek penelitian
dengan pengambilan data yang akan digunakan. Sehingga akan didapatkan data yang
cukup relevan dan informasi yang lebih jelas. Data yang didapat oleh peneliti ialah data

pemilu.

G.Diagram Klasifikasi

Perancangan diagram klasifikasi menggunakan algoritma C4.5 ialah sebagai berikut:
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Gambar 1. Diagram Klasifikasi

H.Flowchart
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Gambar 2. Flowchart

Data yang digunakan sebagai penelitian ialah data pemilu di desa Wonokasian

Kabupaten Sidoarjo. Digunakan untuk memprediksi kehadiran saat pemilu. Data yang

diperoleh ialah sebanyak 4.249 data pada tahun 2019. Penggunaan dataset sejumlah 4.249

dataset diambil 60% yaitu sebanyak 2.549 instances untuk dijadikan sebagai data training

dan 40% yaitu sebanyak 1.700 instances untuk dijadikan sebagai data testing. Data ini akan

diolah menggunakan metode C4.5 untuk mengetahui kehadiran masyarakat pada pemilu.
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A. Halaman Menu Explorer Data Training

[+] Open

LookIn: | (& wekaa

X

d (@] (o) (@) ED =]

_ data pemilu wonokasian testing.arff
[ | | data pemilu wonokasian training.arff|
[ data pemilu wonokasian.arff

|[LJ Invoke options dialog

Note:

Some file formats offer additional
options which can be customized
when invoking the options dialog.

File Name: data pemilu wonokasian training.arff

Files of Type: [Nﬁ data files (*.arff)

B

I Open ] [ Cancel |

Gambar 3. Menu Explorer Data Training

Peneliti akan menguji data training menggunakan algoritma C4.5 pada weka dengan

format arff.

B. Halaman Atribut Data Training

3 [V] Kategori Masy
4[] kawin

5 [V] jenis_kelamin
60t

7 M tps

8 [ lokasi

9 (] hadir kel
10 [] hadir

| Remaove J

Status

€ Weka Explorer - [m] X
| [[Preprocess | Classity | Cluster | Associate | Select atiributes | Visualizs |
I Open file... 1L Open URL... I Open DB... 11 Generate... 11 Undo 11 Edit.. ] Save...
Filter
Choose | None Apply
Current relation d attribute
Relation: data pemilu wonokasian-weka filters.unsup... Aftributes: 10 Name: jmi KK Type: Nominal
Instances: 2549 Sum of weights: 2549 Missing: 0 (0%) Distinct: 6 Unigque: 0 (0%)
| M. Label Count Weight
1 dua 804 804.0
2 ftiga 804 804.0
( Al JU mone | mwen Ji—"P:attarn s 3 sa 237 2370
4 empat 492 4920
No. MName 5 lima 170 170.0
6 enam 42 420
2 ] Asal Penduduk 7 _tujun 0 00

| Class: hadir (Nom) v || visualize Al

804

g
37
170
- -
[

Gambar 4. Halaman Atribut Data Training

Peneliti menampilkan atribut yang terdapat pada data training. Terdapat 10 atribut
yang digunakan pada dataset data training, diantaranya adalah Jumlah KK, Asal
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Penduduk, Kategori Masyarakat, Kawin, JenisKelamin, RT, TPS, Lokasi, Hadir Kel, Hadir.

Class yang digunakan untuk pengujian yaitu Jumlah kehadiran setiap KK dengan nilai

seperti yang ditampilkan di gambar 4 dari 2.549 data training.

C. Halaman Menu Klasifikasi

& Weka Explorer

[ Preprocess | Classity | Cruster | Assocate | Select atiisutes | visualze |

Classifier

Status.

* @ weia |
™ (& dlassifiers 'lm
T EEoaes
* [ tunctions |

* (& vees

Oecisionstump
HossdingTree
)
wr
Ciass for generating 3 pruned of unpruned C4
2'"50&(‘15"2" Iree. For more information, see
an

REF]Rass Quinian (1993) C4 5: Programs for Maching Leaming. Worgan Kaufmann Publishers, San Mateo, CA

inary chass, Missing class values, Nominal dass
Alirioutes — Binary 3fibules, Dale attibutes, Empty nominal atirizutes, Wissing values, Nominal aliibutes, Numeric steicules, Unary steibules

interfaces — Drawasdle, ', Sourcasle,

Additienal
Minirmuen number of instances: 0

Gambar 5. Halaman Menu Klasifikasi

Peneliti memilih metode klasifikasi yang akan digunakan untuk pengujian.

Pengujian Kklasifikasi data pemilu ini akan diuji menggunakan algoritma C4.5. Tahap

berikutnya ialah masukkan algoritma C4.5 yang akan digunakan pada bagian Filter

Choose pilih folder trees lalu pilih J48. Berikut ini ialah rincian dari hasil klasifikasi dari

2.549 data training menggunakan Test Option berupa Use Training Set.

D. Halaman Test Options Data Training

& Weka Explarer

[ Preprocess | Giassity | Chuster | Associate | Select atibutes | Wisualize |

Classifier

Test cptions
(& Use training set

() Suppliedtest set
() Cross~alidation

() Percentage split

‘ Nom) hadie

| Choose |J48-C0.25-M2

Classifier output
L

(] Output model

(] Output modets for wraining spiits

(] Output per-dass stats

L Output eniopy evaluation measures

¥ || & Gutput confusion miatrix

Start

Result st (right.click for options)

/] Store presctions for visualization

| Error plot point size proporional to margin
Output predictions | Choose | PlainText
L_J Cost-sensitive evaluation

Random seedfor XVal 1 % Spil 1
(] Preserve order for % Spit

L Output source code

Evaluation metrics.

OK

Gambar 6. Halaman Test Options Data

Training
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Peneliti akan memunculkan basis aturan yang digunakan pada data testing. Pada
halaman test options, klik use training set lalu klik more options. Pada output predictions
pilih folder prediction klik choose lalu pilih PlainText, setelah itu klik Ok. Kemudian akan

muncul basis aturan. Klik Start untuk melakukan klasifikasi pada data training.

E. Hasil Klasifikasi Data Training

&9 Weka Explorer - m} x
[ Preprocess ICJassII'f ] Cluster I Associate T Select attributes T Visualize ]
Classifier
Choose |J48-C0.25-M 2
Test options _ Classifier output
(®) Use training set .
=== Evaluation on trainir et == r
O Supplied test set Evaluation on training se
() Cross-validation Time taken to test model on training daca: 4.21 seconds
) Percentage split mmm Summary mes
( Morsopiionass ) Correctly Classified Instances 2362 92.6638 %
Incorrectly Classified Instances 187 7 62 %
) = Kappa statistic 0.803
| (Nom) hadir j Mean absolute error 0.0993
Root mean squared error 0.2228
Start tor Relative absolute error 25.2947 %
i ) . Root relative squared error 50.2593 %
Result kst (right-cick foropticns) -. Total Number of Instances 2549
201919 - rees.J48 === Detailed Accuracy By Class ===
TP Rate FP Rate Precision Recall F-Measure MCC ROC Area FPRC Area Class
0.783 0.021 0.932 0.783 0.851 0.808 0.977 0.934 TH
0.979 0.217 0.925 0.97% 0.951 0.808 0.977 0.988 H
Weighted Rwg. 0.927 0.164 0.927 0.927 0.924 0.808 0.977 0.974
=== Confusion Matrix ===
a b <-- classified as
535 148 | a=TH )
39 1827 | b=H
v
Status

Gambar 7. Hasil Klasifikasi Data Training

Berikut ini ialah hasil evaluasi data training, yaitu sebagai berikut: a). Skema berikut
diolah menggunakan weka, relasinya data pemilu wonokasian-
weka. filters.unsupervised.instance.RemovePercentage-P40.0, jumlah data sebanyak 2.549,
jumlah atribut sebanyak 10. b). Hasil menunjukkan basis aturan pada pohon keputusan
dengan jumlah data training 2.549 data dan daun (number of leaves) sebanyak 85 dan ukuran
pohon (size of the tree) sebanyak 98. Node diawali atribut (hadir kel) dan diteruskan dengan
pencabangan lengan sampai perkabelan daun pada akhir keputusan. c¢) waktu yang
digunakan untuk pengujian data training yaitu 3,89 detik. d) correctly classified instances
adalah jumlah hasil klasifikasi yang benar sebanyak 2.362 dengan perolehan presentase
sebesar 92,66%. e) incorrectly classified instances adalah jumlah hasil klasifikasi yang salah

sebanyak 187 dengan perolehan persentase sebesar 7,33%.
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=== Run information ===

Scheme:  weka.classifiers.trees )48 -C0.25-M 2

Relation: data pemily wonokasian-weka filters.unsupervised.instance.RemovePercentage-P40.0

Instances: 2549
Attributes: 10
iml KK
433l Penduduk
Kategari Masy
kawin,

Bs
Ipkasi
bagi kel

Test mode: evaluate on training data

=== Classifier model (full training set) ===

J48 pruned tree

hadir kel =T5H

kawin = §: H (357.0/105.0)
kawin=8

| tps=TPS-1: TH (0.0}

| tps=TPS-2: TH (0.0)

| tps=TPS-3: TH (0.0)

| tps=TPS-4: TH (0.0)

| tps=TPS-5: TH (0.0)

| tps=TPS-6:TH (0.0)

| tps=TPS-7

| | jenis_kelamin = P: H (8.0/2.0)
| | jenis_kelamin = L: TH (20.0/6.0)
| tps=TPS-8

| | Asal Penduduk = SIDOARIO: TH (13.0/4.0)
| | Asal Penduduk = LUAR: H (6.0/2.0)

| | Asal Penduduk = LUAR PROV: TH (0.0)

| tps=TPS-9

| | Kategori Masy = Milenial: H (16.0/4.0)

| tps=TPS-16: H(23.0/11.0)

| kawin=P:H(25.0/11.0)

hadir kel = THS: TH (425.0)

hadir kel = HS: H (1497.0)

Number of Leaves : 85

Size of the tree : 98
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=== Evaluation on training set ===

Time taken to test model on training data: 3.89 seconds

=== Summary ===

Correctly Classified Instances 2362 92.6638 %
Incorrectly Classified Instances 187 7.3362 %
Kappa statistic 0.803

Mean absclute error 0.0593

Root mean squared error 0.2228

Relative absolute error 25.2947 %

Root relative squared error 50.2993 %

Total Number of Instances 2549

=== Detailed Accuracy By Class ===

TP Rate FP Rate Precision Recall F-Measure MICC ROC Area PRC Area Class
0.783 0021 0932 0783 0851 0208 08977 0834 TH
0979 0.217 0925 0579 0551 0208 0577 0588 H

Weighted Avg. 0927 0.164 0927 0927 0924 0808 0977 0974

=== Confusion Matrix ===
a b <--classified as

535 148| a=TH
391827 | b=H

F. Menu Explorer Data Testing

&9 Open X
Looki: (@ wetaa ¥ (@) (2] (@) (e
| | data pemilu wonokasian testing.arff (_J Invoke options dialog
D data pemilu wonokasian training.arff
[ data pemilu wonokasian.arff Note:
Some file formats offer additional
options which can be customized
when invoking the options dialog.

File Name: data pemilu wonokasian testing.arff

Files of Type: |Arf data files (*.arff) | v]

| open | | cancer |

Gambar 8. Menu Explorer Data Testing

Peneliti akan menguji data testing menggunakan algoritma C4.5 pada weka dengan

format arff.
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G.Halaman Atribut Data Testing

2 ] asal Penauauk
3 [ Kategori Masy
4 ¥ kawin
5 [ jenis_kelamin
6 n
7@ s
8 V] Iokasi
9 [ naair kel

10 [ nadir

Remave

§) Weka Explorer - o b4
_l Preprocess. ] Classify ] Cluster ]Assuuals l Select atiribules ] Visualize }
| Open file... | OpenURL... J 1 Open DB.. J | Generale... ) | Edit.. | Save... |
Filter
Choose | Mone Apply
Current relation Selected attribute
Relation: data pemilu wonokasian-weka filters.unsup... Aftributes: 10 Name: jmi KK Type: Nominal
Instances: 1700 Sum of weights: 1700 Missing: 0 (0%) Distinct & Unique: 0 (0%)
Attributes No. Label Count Waight
[ 1 dua 500 500.0
2 figa 512 5120
Al L None Il Invert I Patern J 3 saw 162 1620
4 empat 364 364.0
Ho. Hame 5 lima 120 120.0
6 enam 42 420
7 twjuh 0 0.0

Class: hadir (Nom)

|¥)| Visualize AN |

512

Status

162
130
- 4_1
0

Gambar 9. Halaman Atribut Data Testing

Peneliti menampilkan atribut yang terdapat pada data testing. terdapat 10 atribut yang

digunakan, diantaranya adalah Jumlah KK, Asal Penduduk, Kategori Masyarakat, Kawin,

Jenis Kelamin, RT, TPS, Lokasi, Hadir Kel. Class yang digunakan untuk pengujian yaitu

Jumlah kehadiran setiap KK dengan nilai seperti yang ditampilkan di gambar 9 dari 1.700

data pemilu.

H. Halaman Test Options Data Testing

© Weka Explorer

[ Preprocess | Giassity | Ciuster | Associate | Select atbutes | isuaiize

Classifier

| Cnoose |48-co25-M2
Test options

10 Use training set

® Suppliedtestsel Sel.
() Cross-validation *

U Percentage splt

| (om) hadie vi

<]

(] Qutput model

[ Output models for training splits

(] Output per-ctass stats

L Output entropy evaluation Measures
[¥] Output contusion mafrix

& ST

Start
Result list {right-click for options)

| Esror piot point size proportional 1o margin
Output predictions | Choose | PlainText
(] Cost-sensitive evaluaion
Random seed for XVal /% Spit 1

[ Preserve order for % Spit

(] Output source code

L Evaluation metrics.

L OK

Il

Gambar 10. Halaman Test Options Data

Testing
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Peneliti akan memunculkan basis aturan yang digunakan pada data testing. Pada
halaman test options, klik supplied tes set lalu klik more options. Pada output predictions
pilih folder prediction klik choose lalu pilih PlainText, setelah itu klik Ok. Kemudian akan

muncul basis aturan. Klik Start untuk melakukan klasifikasi pada data testing.

I. Hasil Klasifikasi Data Testing

& Weka Explorer - m] X

i Preprocess | Classify | Cluster T»‘xssomate ] Select attributes T Vlsuallzel

Classifier

| Choose |J48-C0.25-M2

Test options _ Classifier output

@ Use training set

e

& ST e === Evaluation on training set ===

() Cross-validation 1 Time taken to test model on training data: 2.€1 seconds
) Percentage split === Summary ===
L More options... Correctly Classified Instances 1563 91.5412
Incorrectly Classified Instances 137 5.058% %
— Kappa statistic 0.81€¢6
(Nom) hadir E Mean absolute error 0.1042
R an squared error 0.2283
Start tor R ve absolute error 22.9529 %
Foot relative squared error 47.5121 %
Result list (right-click for options) Total Number of Instances 1700

| 08:19:56 - rees 148 === Detailed Accuracy By Class ===

TP Rate FP Rate Precision Recall F-Measure MCC ROC hArea PRC hrea Class

0.81¢€ 0.025 0.5945 0.81¢& 0.87¢ 0.821 0.979 0.955 IH

0.975 0.184 0.908 0.975 0.%40 0.821 0.47% 0.984 H
Weighted Awvg. 0.51% 0.129 0.821 0.81% 0.918 0.821 0.979 0.974

=== Confusion Matrix ===

a b <-- classified as

483 109 | a = TH )
261080 | b=

Status

Gambar 10. Hasil Klasifikasi Data Testing

Berikut ini ialah hasil evaluasi data testing, yaitu sebagai berikut: a). Skema berikut
diolah menggunakan weka, relasinya data pemilu wonokasian-
weka. filters.unsupervised.instance.RemovePercentage-P60.0, jumlah data sebanyak 1.700,
jumlah atribut sebanyak 10. b). Hasil menunjukkan basis aturan pada pohon keputusan
dengan jumlah data training 1.700 data dan daun (number of leaves) sebanyak 60 dan ukuran
pohon (size of the tree) sebanyak 69. Node diawali atribut (hadir kel) dan diteruskan dengan
pencabangan lengan sampai perkabelan daun pada akhir keputusan. c) waktu yang
digunakan untuk pengujian data training yaitu 2,61 detik. d) correctly classified instances
adalah jumlah hasil klasifikasi yang benar sebanyak 1.563 dengan perolehan presentase
sebesar 91,94%. e) incorrectly classified instances adalah jumlah hasil klasifikasi yang salah

sebanyak 137 dengan perolehan presentase sebesar 8,05%.
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=== Run information ===

Scheme:  weka.classifiers.trees )48 -C0.25-M 2
Relation: data pemily wonokasian-weka.filters.unsupervised.instance.RemovePercentage-F60.0
Instances: 1700
Attributes: 10

JmlKK

&5l Pandwduk

Kaneaad Masy

kawin

%

tes

Ikasi

hagi ke!

Test mode: evaluate on training data

=== Classifier model (full training set) ===

J48 pruned tree

hadic kel =TSH

| kawin =S: H (241.0/82.0)

kaxdn =8

tps = TPS-1: TH (0.0)

tps = TPS-2: TH (0.0)

tps = TPS-2: TH (0.0)

tps = TPS-4: TH (0.0)

tps = TPS-5: TH (0.0)

tps = TPS-6: TH (0.0)

tos = TPS-7: TH (0.0)

tps = TPS-8: TH (0.0)

tps = TPS-5: TH (0.0)

tps = TPS-10

| jenis.kelamin = P: H (5.0/1.0)
| jenis_kelamin = L: TH (9.0/2.0)
tps = TPS-15

Il KK =dyz

| ignis kelamin = P: TH (2.0)
| iepis kelamin =L H (3.0)
il KK = tiga: TH (7.0/1.0)

iml KK = saty: TH (0.0)

im] KK = empat: TH (2.0)

iml KK = lima: TH (0.0)

iml KK = enam: TH (0.0)

iml KK = tujuh; TH (0.0)

tps = TPS-16: H (23.0/11.0)

| kawdn=P:H(17.0/8.0)

hadlir kel = THS: TH (404.0)

hadir kel =HS: H (870.0)

Number of Leaves : 60

Size of the tree : 69
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=== Evaluation on training set ===

Time taken to test model on training data: 2.91 seconds

=== Summary ===

Correctly Classified Instances 1563 91.9412%
Incorrectly Classified Instances 137 8.0588 %
Kappa statistic 0.8166

Mean absolute error 0.1042

Root mean squared error 0.2283

Relative absolute error 22,9529 %

Rooct relative squared error 47.9121%

Total Number of Instances 1700

=== Detailed Accuracy By Class ===

0.816 0025 0945 0.816 0.876 0.821 0979 0955 TH
0975 0.124 0508 0575 0540 0.821 0579 03984 H
Weighted Avg. 0.919 0.129 0521 0919 0518 0.821 0579 03974

=== Confusion Matrix ===
a b <--classified as

483 109| a=TH
281080] b=H

TP Rate FP Rate Precision Recall F-Measure MCC ROC Area PRC Area Class

J. Hasil Klasifikasi Data 4.249

=== Confusion Matrix ===

& -] <-- classified as
€37 256 | & =TH
58 3298 b=8H

& Weka Explorer - =] x
[ Preprocess ] Classify ] Cluster I ] Select l I
Classifier
|_Choose |J48-C0.25-M2
Test options Classifier output
(®) Use training set A
O supplied tast sal === Evaluation on training set === -
() Cross-validation Folds 10 Time taken to test model on training data: 0.25 seconds
\_) Percentage split L === Summary ===
l More options... J Correctly Classified Instances 3838 2.8l 17
Incorrectly Classified Instances 34 T.38 17
= Kappa statistic 0.7577
| (Mom) hadir '_l Mean absclute error 0.1013
Root mean squared error 0.2251
Start top Relative absolute error 30.5178 %
Root relative squared error 55.2495 %
rn“u' Rzt {oght-chck Tosoptios} - Total Humber of Instances 4249
100339 Wrees 18 === Detailed Accuracy By Class ===
TP Rate FP Rate FPrecision Recall F-Measure MCC ROC Area FRC Area Class
0.713 0.017 0.517 0.713 0.802 0.787 0.571 0.895 TH
0.983 0.287 0.528 0.983 0.955 0.787 0.571 0.989 H
Weighted Avg. 0.926 0.230 0.52€ 0.92€ 0.523 0.767 0.571 0.9&5

Gambar 11. Hasil Klasifikasi Data 4.249

Berikut ini ialah hasil evaluasi data testing, yaitu sebagai berikut: a). Skema berikut

diolah menggunakan weka, relasinya data pemilu wonokasian, jumlah data sebanyak 4.249,

jumlah atribut sebanyak 10. b). Hasil menunjukkan basis aturan pada pohon keputusan

dengan jumlah keseluruhan data 4.249 data dan daun (number of leaves) sebanyak 156 dan

ukuran pohon (size of the tree) sebanyak 177. Node diawali atribut (hadir kel) dan diteruskan

dengan pencabangan lengan sampai perkabelan daun pada akhir keputusan. c¢) waktu yang
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digunakan untuk pengujian data training yaitu 0,03 detik. d) correctly classified instances
adalah jumlah hasil klasifikasi yang benar sebanyak 3.935 dengan perolehan persentase
sebesar 92,61%. e) incorrectly classified instances adalah jumlah hasil klasifikasi yang salah

sebanyak 314 dengan perolehan persentase sebesar 7,39%.

=== Run information ===

Scheme:  weka.classifigrs.trees.J48-C0.25-M 2
Relation: data pemily wonokasian
Instances: 424S
Attributes: 10

iml KK

852l Penduuk,

Kategon Masy.

saun

ignis.kelamin

rt

mi -

Iokasl

Dagic kel

Test mode: _evaluate on training data

=== Classifier model (full training set) ===

J48 pruned tree

haglic kg) = TSH
| kawin=S:H(618.0/175.0)
kanin = 8
m& =TPS-1
| iml KK =dua: H(4.0/1.0)
| jml KK = tiga: TH (5.0)
| jml KK = saty: TH (0.0)
| iml KK = empat: H (6.0/2.0)
| iml KK =lima: TH (6.0/2.0)
| iml KK =gnam: TH(0.0)
| jml KK = tujuh; TH (0.0)
o5 = TPS-2
- in=p
| rt=rt01: TH(0.0)
| rt=rt02: TH(8.0/2.0)
| rt=rt03:H(3.0/1.0)
| rt=rt04: TH(0.0)
| rt=rt05:TH(0.0)
| rt=rt06:TH(0.0)
| rt=rt07:TH(0.0)
| rt=rt08: TH (0.0)
| rt=rt05:TH(0.0)
| rt=rt10: TH(0.0)
| rt=rt11:TH(0.0)
| rt=rt12: TH(0.0)
| rt=rt13:TH(0.0)
| rt=rt14: TH(0.0)
| rt=rt16: TH(0.0)
| rt=rt15:TH(0.0)
| rt=rt17:TH (0.0)
| rt=rt19:TH(0.0)
| rt=rt18: TH(0.0)
| rt=rt20:TH (0.0
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| | | | rt=rt21:TH(0.0)

| | | iepis.kelamin =L H (13.0/3.0)
| kayin =P: H (46.0/21.0)

haglir kel = THS: TH (485.0/1.0)

hadir kel = HS: H (2696.0)

Number of Leayes ;. 156

Size of the tree 1771

=== Evaluation on training set ===

Time taken to test model on training data: 0.02 seconds

=== Summary ===

Correctly Classified Instances 3935 9261 %
Incorrectly Classified Instances 314 7.39 %
Kappa statistic 0.7577

Mean absolute error 0.1013

Root mean squared error 0.2251

Relative absolute error 30.5178 %

Root relative squared error 55.2455 %

Total Number of Instances 4249

=== Detailed Accuracy By Class ===

TP Rate FP Rate Precision Recall F-Measure MCC ROC Area PRC Area Class
0.713 0.017 0917 0.7132 0802 0.767 0571 0895 TH
0983 0.287 0928 09583 0955 0.767 0571 0985 H

Weighted Avg. 0926 0.230 0926 0326 0.923 0.767 0.571 0.963

=== Confusion Matrix ===
a b <--classified as

| a=TH
583298 | b=H

Simpulan

Berdasarkan hasil klasifikasi pada algoritma C4.5 untuk mengklasifikasi status
kehadiran dari dataset 1.700, diperoleh tingkat kebenaran sebesar 91,94% dan tingkat
kesalahan sebesar 8,05%. Pada penelitian selanjutnya dapat menggunakan metode lain

untuk digunakan sebagai perbandingan.
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